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 االإظخسلظ

جٜىُاث جىُٜب البُاهاث، مّ  اطخسدامتهدٖ َرٍ الدزاطت بلى جدلُل الِىاثد الظ١ىُت في مىوٜت مدلُت ؤمبدة ب         

حز ُلى جوبُٝ زىازشمُاث شجسة الٜساز لاطخسلاؾ الأهمان والِىامل االإازسة في ُٛمت ا  اطخسداملِىاثد. جم الترٟ

( ، وجم جدلُل ؤداء َرٍ الخىازشمُت.ؤًهسث الىخاثج ؤن زىازشمُت Random Tree( لخوبُٝ زىازشمُت )WEKAبسهامج )

(Random Tree ت. جىؿلذ الدزاطت بلى ؤن الِىامل االإازسة في ( خٜٜذ ؤٗلل ؤداء مً خُث الدٛت والٜدزة الخيباٍ

س االإاء وال هماذج شجسة الٜساز ٠إداة  اطخسدام١هسباء وبُٜت الخدماث.جىصخي الدزاطت بالِىاثد الظ١ىُت حؼمل جىٗ

سٍ مً ٛدزة ُلى ج٘ظحر الِلاٛاث  داُمت في ُملُاث اجساذ الٜساز الاطدثمازي والخسوُى الِمساوي في االإىوٜت، الإا جىٗ

 بحن االإخٔحراث والخيبا بالِىاثد بدٛت ُالُت.

 

 (، الخيبىء ، جدلُل البُاهاث، اجساذ الٜساز.WEKAشجسة الٜساز ، )  :اليلماث االإفخاخيت
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Abstract 

This study aims to analyze residential returns in the Umbadda locality using 

data mining techniques, with a focus on applying decision tree algorithms to 

extract patterns and identify the factors influencing return values. The 

(WEKA) software was used to apply the (Random Tree) algorithm, and its 

performance was analyzed. The results showed that the (Random Tree) 

algorithm achieved the best performance in terms of accuracy and predictive 

capability. The study found that the key factors affecting residential returns 

include the availability of water, electricity, and other services. The study 

recommends the use of decision tree models as a supportive tool in 

investment decision-making and urban planning in the area, due to their 

ability to interpret relationships between variables and accurately predict 

returns. 

Keywords: Decision Tree, WEKA, Prediction, Data Analysis, Decision 

Making. 
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 االإلدمت

ت، خُث حِخمد ُلى ُىامل مخِددة مثل حِخبر الِىاثد الظ١ىُت مً االإاػساث السثِظُت في جُُٜم  الاطدثمازاث الِٜازٍ

ّ، البيُت الخدخُت، والِسق والولب. في َرٍ الىزٛت، ًخم جوبُٝ همىذج شجسة الٜساز لخدلُل الِىاثد الظ١ىُت  االإىٛ

 في مىوٜت مدلُت ؤمبدة، بهدٖ جٜدًم زئي دُٜٛت حظاُد ؤصخاب الٜساز في جدظحن ٛسازاتهم. ٌِخمد الخدلُل ُلى

 جٜىُاث مخٜدمت لخىُٜب البُاهاث لخدظحن دٛت الخيبا. اطخسدامبُاهاث واُِٛت، مّ 

ت جوىز وجدظً مً اجساذ الٜساز في مىذ : مشيلت الدزاطت جخلخف االإؼ٢لت في ُدم وحىد آلُت ُلمُت مىزىٛ

 الخيبىء بهرٍ الِىاثد. جـادًٝ البىاء واًلا وكّ االإىاشهاث الاًسادًت الخاؿت بالِىاثد الظ١ىُت االإظخٜبلُت وام٢اهُت

س وجدظحن ُملُت اجساذ الٜساز في مدلُت ؤمبدة مً زلا٤ الخيبا  :هدف الدزاطت تهدٖ َرا الدزاطت بلى جوىٍ

 جٜىُاث جىُٜب البُاهاث. اطخسدامبةًساداث الِىاثد الظ١ىُت وجددًد الِىامل االإازسة ٗيها، وذل٣ ب

 الفجىة البدثيت

 في َرا المجا٤ ، تهدٖ َرٍ الدزاطت الي طدَا ، مثل : َىال٣ الِدًد مً ال٘جىاث البدثُت

 . ادة الِىاثد الظ١ىُت بالمخلُت  الِىامل التي جازس ُلي شٍ

 .ها بالمخلُت ٜت الِلمُت في مىذ جـادًٝ البىاء وهىُ  الوسٍ

 .ت لخىشَّ الخدماث بالمخلُت ٜت الِلمُت االإىزىٛ  الوسٍ

 مىهجيت البدث

بي ػبه واالإىهج الدزاطت َرٍ مً مٜدزة مظاخت يف الخدلُلي الىؿ٘ي جم اجباَ االإىهج  الدزاطت َرٍ الإا جٜخلُه الخجسٍ

 الِملُت بمدلُت امبدة ، خُث ًخ٢ىن مً االإساخل الخالُت: الخجسبت بحساء مً

 اولا : جددًد االإؼ٢لت وؤَداٖ البدث

 .ُٛمت الِىاثد الظ١ىُت ّ  جددًد الِىامل االإازسة ُلى زٗ

 س همىذج جيباي ٌظاُد في اجساذ الٜساز.جٜىُاث جىُٜب البُاه اطخسدام  اث لخوىٍ

 زاهُا : حمّ البُاهاث

 .الخـى٤ ُلى بُاهاث الِىاثد الظ١ىُت مً الجهاث المخخـت بمدلُت ؤمبدة 

 زالثا : مِالجت البُاهاث

 .ت للمان دٛت الخدلُل  جىٌُٙ البُاهاث مً الُٜم االإٜ٘ىدة ؤو االإخوسٗ
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 البياهاثزابعا : ازخياز وجؿبيم جلىياث جىليب 

 اطخسدام ( زىازشمُت الخيباRandom Tree. ) 

 اطخسدامجُُٜم ؤداء الىماذج ب ( ٝمٜاًِع مثل  مخىطى الخوإ االإولMAE.) 

ا زامظا  : جدلُل الىخاثج وج٘ظحرَ

 : جٜدًم الخىؿُاث واجساذ الٜساز طادطا

 الدزاطاث الظابلت:

مىكىَ الدزاطت والتي ؤم١ً الخـى٤ ُليها اجٜ٘ذ َىال٣ الِدًد مً الدزاطاث ذاث ؿلت مباػسة او ٓحر مباػسة ب

مِىا في االإىهجُت واالإىكىَ وازخل٘ذ بِلها في ادواث الخىُ٘ر ، خُث جىاولذ الدزاطاث مىاكُّ الر٠اء الاؿوىاعي و 

س وجدظحن اجساذ الٜساز. هرٟس منها :  جىُٜب البُاهاث ودوزَا في جوىٍ

اطتهدٗذ َرٍ الدزاطت جُُٜم جإزحر طُاطاث الخ٢ىمت  :دزاطتملخظ ال ( 2023)محمد طالم،  :الدزاطت الاولي 

ا ُلى الِسق والولب في الظىٚ ب  اطخسدامُلى طىٚ الِٜازاث الظ١ىُت. جم جدلُل الظُاطاث الخ٢ىمُت وجإزحرَ

 ادواث جىُٜب البُاهاث.

ادة في بىاء ا :الىخائج   .لِٜازاث الظ١ىُتالظُاطاث الخ٢ىمُت مثل جسُ٘م اللساثب وشٍادة الخىاٗص ؤدث بلى شٍ

 .اطخمساز دُم الظُاطاث التي حصجّ ُلى الاطدثماز في الٜواَ الِٜازي الظ١جي :الخىضياث

جىاولذ َرٍ الدزاطت دوز الر٠اء الاؿوىاعي في الخيبا  :ملخظ الدزاطت( 2023)بشسي عيد،  :الدزاطت الثاهيت

ت، مّ مٜازهت بحن الأطالُب الخٜلُدًت وؤطالُب حز ُلى جٜىُاث مثل الخِلم  بالأطىاٚ الِٜازٍ الر٠اء الاؿوىاعي. جم الترٟ

 .الآلي وجدلُل البُاهاث ال١بحرة

الر٠اء الاؿوىاعي ًم١ىه مِالجت ٟمُاث ضخمت مً البُاهاث وجٜدًم جيبااث دُٜٛت، ًخمحز الر٠اء  :الىخائج

 .الاؿوىاعي بالٜدزة ُلى الخ١ُٙ االإظخمس والخيبا بالأشماث والخٔحراث االإ٘احئت

ب ٗسٚ الِمل االإخســت  :ىضياثالخ ت، جدزٍ الاطدثماز في جٜىُاث الر٠اء الاؿوىاعي لخدظحن دٛت الخيبااث الِٜازٍ

 .َرٍ الخٜىُاث بِ٘الُت اطخسدامُلى 

ُد :ملخظ الدزاطت ( 2021الدزاطت الثالثت : )علي محمد ،   19-َدٗذ َرٍ الدزاطت بلى جدلُل جإزحر حاثدت ٠ىٗ

ت. جم حمّ بُاهاث مً ُدة مدن لخدلُل الخٔحراث في الأطِازُلى ؤطِاز الِٜازاث في االإ  .ىاهٝ الخلسٍ

ت وشٍادة الولب ُلى الِٜازاث الظ١ىُت في اللىاحي :الىخائج  .اهس٘اق ؤطِاز الِٜازاث في االإىاهٝ الخجازٍ

 .بُادة جُُٜم اطتراجُجُاث الاطدثماز الِٜازي لخدىاطب مّ الخٔحراث في الولب :الخىضياث
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 لىظسيت والادواث االإظخسدمت :الخلفيت ا

 : ((2020)الظُد، ؤ. ) (Data Miningجىليب البياهاث )

ت مً زلا٤ جدلُل ٟمُاث ضخمت مً البُاهاث  جىُٜب البُاهاث َى الِملُت التي تهدٖ بلى اٟدؼاٖ الأهمان واالإِسٗ

 ـاء.جٜىُاث الر٠اء الاؿوىاعي، والخِلم الآلي، والؤخ اطخسدامٓحر االإىٌمت ؤو االإىٌمت ب

  :(2023)ب١ت، م. ( Random Treeمفهىم زىازشميت شجسة اللساز )

ازخُاز ُؼىاجي  اطخسدام( هي هىَ مً زىازشمُاث شجسة الٜساز حِخمد ُلى بوؼاء شجسة بRandom Treeزىازشمُت )

للخـاثف ُىد ٠ل ُٜدة. جسخلٙ ًُ شجسة الٜساز الخٜلُدًت في ؤنها لا حظخسدم حمُّ الخـاثف لخٜظُم 

ٜت لخدظحن الخىىَ وجٜلُل الخدحز، جمخاش البُ ظخسدم َرٍ الوسٍ
ُ
ُت ُؼىاثُت منها. ح ت ٗسُ اهاث، بل جسخاز مجمىُ

ِالُتها في الخِامل مّ البُاهاث ال١بحرة واالإِٜدة. تها وبظاهتها وٗ  بظسُ

 (.Han, J., Kamber, M., & Pei, J. (2012 ))( Random Tree) الاطاض السياض ي لخىازشميت

ادة الِؼىاثُت ُىـس جلُٙ ل١نها الخٜلُدًت، الٜساز شجسة مبدؤ (ُلىRandom Tree) شمُتزىاز  حِخمد  الخىىَ لصٍ

 الأداء،  وجدظحن

 :الصجسة مً ُٜدة ٠ل في

 الظماث الخـاثف حمُّ بلى الىٌس ًخم لا F، ت ازخُاز ًخم بل ُت مجمىُ  f ⊂ F ُؼىاثُت     ٗسُ

 ت َرٍ مً الأٗلل الظمت ازخُاز ًخم ُتال٘ المجمىُ  ؤو االإِلىماث ٟظب مثل بخـاجي مُِاز اطخسدامب سُ

 .الخباًً اهس٘اق

 :(Information Gain) االإعلىماث هظب اطخسدامب الظمت ازخياز اولا:

 IG(S, A) = Entropy(S) - ∑ (|S_v| / |S|) * Entropy(S_v) 

 خُث :

 S  : ت   .الِٜدة ُىد البُاهاث مجمىُ

 A : الظمت   .للخٜظُم االإسشخت 

 S_v ت: مجم   ىُ  .A للظمت v الُٜمت جمل٣ التي البُاهاث 
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 : (Entropy) الؤهتروبي زاهيا 

 Entropy(S) = - ∑ (p_i * log2(p_i)) 

 خُث :

 p_i  : ت دازل ٗئت ٠ل اخخما٤   .البُاهاث مجمىُ

 

 : (Regression) العددي الخيبؤ خالت زالثا في

ظخسدم   ٠الاحي:(MSE) الخوإ مسبِاث مخىطى ٌُ

 MSE = (1/n) * ∑ (y_i - ŷ_i)^2 

 خُث :

 y_i: الخُُٜٜت الُٜمت. 

 ŷ_iِت : الُٜمت  .االإخىٛ

 n : ُدد   ت في البُاهاث ُىاؿس   .المجمىُ

ِخبر ٟما الأبِاد، واالإخِددة ال١بحرة البُاهاث مّ الخِامل ُلى ( بٜدزتهاRandom Tree) جخمحز
ُ
 الخدحز جٜلُل في ِٗالت ح

ت للخوبُٜاث مىاطبت ًجِلها مما الخباًً، وشٍادة  .المخخل٘ت الخيباٍ

 ( في هره الدزاطت Random Treeزىازشميت ) اطخسدامطبب 

 لٜدزتها ُلى الخِامل ب١٘اءة مّ البُاهاث مخِددة الأبِاد، وطهىلت ج٘ظحر  Random Treeجم اُخماد زىازشمُت 
ً
هٌسا

 بلى دٛتها الِالُت في الخيبا ب٘لل 
ً
ظهم ها للخـاثف الِؼىاثُت في اطخسدامهخاثجها، بكاٗت ٌُ ازخُاز الظماث، مما 

 في جٜلُل الخدحز وجدظحن الأداء الِام للىمىذج خُث انها حِخبر مً الخىازشمُاث المخظىت.

 ((2021بُتر دزاٟس، ))الخؿىيس الؤدازي 

س الؤدازي َى ُملُت مظخمسة تهدٖ بلى جدظحن الأداء الخىٌُمي وشٍادة ٟ٘اءة االإاطظاث. حِخمد ِٗالُخه ُلى  الخوىٍ

ت. ومّ اطخمساز الخددًاث، ٗةن الابخ٢از والخسوُى التزام ا س االإىازد البؼسٍ لُٜادة، جبجي الخ١ىىلىحُا، وجوىٍ

س الؤدازي ب١٘اءة.  الاطتراجُجي ًمثلان م٘خاح الىجاح في جىُ٘ر الخوىٍ
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 ((2019)ًىطٙ، ي، )مفهىم اجساذ اللساز وأهميخه 

ُدة بداثل مخاخت، بىاءً ُلى جدلُل البُاهاث، الخيبا بالىخاثج، اجساذ الٜساز َى ُملُت ازخُاز البدًل الأٗلل مً بحن 

ا في هجاح ؤي ماطظت، خُث ًازس بؼ٢ل مباػس ُلى ٟ٘اءة الأداء،  وجُُٜم المخاهس. ًُ ٌِخبر اجساذ الٜساز ُىـسًا ؤطاط

 حىدة الخدماث، وجدُٜٝ الأَداٖ الاطتراجُجُت.

 (2015)فخيده بىهسيً،بسهامج وييا للخىليب في البياهاث 

ِالُتها. جدُذ WEKAحِخبر ) ا في مجا٤ حِلم الآلت وجىُٜب البُاهاث ب٘لل طهىلتها وٗ ًُ ( واخدة مً ؤٟثر الأدواث ػُى

ا  دف البُاهاث وججهحزَ س م٘ـلت ًُ الأداء، وٗ َرٍ الأداة للمظخسدمحن ججسبت زىازشمُاث مسخل٘ت، وجٜدًم جٜازٍ

 للمِالجت.

 بياهاث الخازيسيت بالمحليت ومىاكشت الىخائج جدزيب وجلييم الخىازشميت علي عيىت ال

 

 (Random tree: شاشت عسع ملخظ عمل زىازشميت ) 1شيل زكم 

  بِد حؼُٔل الخىازشمُت ُلي البُاهاث الاؿلُت ًهس لىا في الىخاثج ان مِامل الازجبان ٌظاوي الىاخد

ى االإِامل الري ًِٜع مدي ٛىة الِلاٛت بحن الُٜم الخُُٜٜت وا ِه، خُث جتراوج الصخُذ وَ لُٜم االإخىٛ
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ت  1و + 1-ُٛمخه ُادة بحن  ، و٠لما اٛتربذ ُٛمخه مً الىاخد ٠ان الىمىج دُٛٝ حدا ، واذا ٠اهذ مظاوٍ

به مً  ٗان الىمىذج ١ٌِع  1-للـ٘س ٗرل٣ ٌِجي ان الىمىذج ُؼىاجي ولاًخيبإ بؼ٢ل حُد،واذا ٠اهذ ٛسٍ

لُه ٗان الىمىذج َىا لدًه د  ٛت حُدة حدا في الخيبىء بالُٜم الِددًت.الِلاٛت ٌؼ٢ل زاهئ،وُ

 ( واذا هٌسها الي الخوإ االإولٝ االإخىطىMean Absolute Error - MAE ٚوالري َى ُبازة ًُ مخىطى ال٘س )

ِها الىمىذج الري بدوزٍ ٠لما ٠ان ؿٔحرا ٠ان الىمىذج اٗلل ،  االإولٝ بحن الُٜم الخُُٜٜت والُٜم التي جىٛ

ا للـ٘س و  رٍ وحدهاٍ َىا مظاوٍ ِاث َى ؿ٘س ًُ الُٜم الخُُٜٜت وَ ذل٣ ٌِجي ان مخىطى زوإ الخىٛ

 حِخبر اٗلل هدُجت .

 ( واذا هٌسها الي الجرز التربُعي الإخىطى مسبِاث الخوإRoot Mean Squared Error - RMSE ٍوالري بدوز )

ِت ًُ الُٜم الخُُٜٜت ، مّ اُواء اَمُت اٟبر للؤزواء ال١ ىدما ًِٜع مدي جباُد الُٜم االإخىٛ بحرة، وُ

ا   (٢ًRMSEىن ا٤ ) ىا هجدٍ اًلا مظاوٍ ِاث ال٘سدًت، وَ مسجِ٘ا ٜٗد ٢ًىن َىال٣ زوإ ٟبحر في بِم الخىٛ

ِه ًُ الخُُٜٜت ٢ًاد ٢ًىن مىِدم ، وهي مً اٗلل الىخاثج .  للـ٘س مما ًد٤ ان اهدساٖ الُٜم االإخىٛ

 ( واذا هٌسها الي وظبت الخوإ االإولٝ اليظبيRelative Absolute Error - RAE( والتي جٜازن بحن ا٤ )MAE)  

با مً ؿ٘س%   (RAEوزوإ همىذج بظُى ٌِخمد ٜٗى ُلي االإخىطى الِام للبُاهاث ، واذا ٠ان ا٤ ) ٛسٍ

ا لل ؿ٘س% ىدها َىا ٌِخبر اٗلل لاهه مظاوٍ ِاث الِؼىاثُت ، وُ  ٗالىمىذج اٗلل مً الخىٛ

 الخوإ اليظبي ) واذا هٌسها الي وظبت الجرز التربُعي الإخىطى مسبِاثRoot Relative Squared Error - 

RRSE( ى مؼابه اًلا لل ( ل١ىه ًدظب ٟيسخت وظبُت مٜازهت بىمىذج بظُى ٌِخمد ُلي RMSE( ، وَ

ا للـ٘س مما ًد٤ ُلي ان الىمىذج دُٛٝ لخد  ىا حاء مظاوٍ االإخىطى ، و٠لما ٛل ٠ان الىمىذج اٗلل ، وَ

 ٟبحر .

 ازحرا جٌهس ُدد الُِىاث االإظخ(سدمتTotal Number Of Instances والتي ٠لما ٠اهذ ٟبحرة شادث دٛت ، )

ت و٠اُٗت .   الىمىذج بؼسن ان ج٢ىن البُاهاث مخىىُ
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م   : ػاػت ُسق ملخف ُمل جُُٜم الخىازشمُت 2ػ٢ل زٛ

 

  ى ) اطخسدامفي َرٍ الؼاػت جم (  الري ًٜىم بخٜظُم Cross-Validationاخد زُازاث جُُٜم الخىازشمُت وَ

ىد ملاخٌت الٜساءاث في ٛظم االإلخف بِد حؼُٔله ُلي البُاهاث هجد اهه حاء  ب وازخباز ، وُ البُاهاث الي جدزٍ

را ًد٤ ان ُملُت الخُُٜم ازبدذ ِٗالُت 1-3-5مؼابهت جماما الإلخف الخىازشمُت في الؼ٢ل الظابٝ ) ( وَ

 ملُت اطخيخاج او جيبىء .الخىازشمُت جماما ، وانها ؿالخت وحاَصة لاي ُ
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 الخيبىء بالعىائد الظىىيت االإظخلبليت لعيىت ازخباز ومىاكشت الىخائج 

 
م   (Random Tree: ػاػت مِاًىت الازواء لخىازشمُت ) 4ػ٢ل زٛ

 

  ٍ٘ا ًخم خ ا مِاًىت ُملُت الازواء بِد جوبُٝ الخىازشمُت ، وملاخٌت الُٜم الؼاذة ، واًلا ُبرَ ًخم ُبرَ

 ث الخيبىء الجدًدة في ملٙ زازجي.بُاها

  ت ُلي السطم او اي ُٛم ػاذٍ . و٠ل واذا هٌسها الي الؼ٢ل حُدا ٗاهىا هجد اهه لا جىحد اي بُاهاث مخوسٗ

 الُٜم جتراوح بحن ٗئاث الِىاثد الظ١ىُت ، وذل٣ ان د٤ ٗاهما ًد٤ ُلي ػُئن :

ا حُدا مً خُث الُٜم االإخوسٗ  ت او االإٜ٘ىدة الاو٤ : ان البُاهاث جم ججهحزَ

 الثاوي : ان الخىازشمُت ٛد ادث دوزَا ب٢ل دٛت في ُملُت الخدلُل والخيبىء 
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 (Random Treeلخىازشميت ) : شاشت احساء الخيبىء 5شيل زكم 

 

 

 (Random Treeلخىازشميت ) :  ملف مسسحاث الخيبىء 6شيل زكم 

  ٍاهلاخٍ في الؼ٢لحن اُلا ٛمىا بدؼُٔلها ُلي ُُىت ازخباز زازحُت جدخىي  بِد جىُ٘ر الخىازشمُت وازخبازَ

ُلي ماثت مجز٤ ٓحر مددد الِىاثد الظ١ىُت لهم ، ُلي اطاض ان جٜىم الخىازشمُت بِملُت الخيبىء بالُٜم 
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د ٛامذ باطخيخاج ٠ل الُٜم الجدًدة دازل البرهامج في الؼ٢ل ) ( لىٜىم بدٌ٘ها بملٙ زازج 1االإولىبه ، وٛ

ىد جدلُل َرٍ الُٜم الجدًدة ومٜازهتها مّ الُٜم الخُُٜٜت الظابٜت وحدها ان 2البرهامج ٟما بالؼ٢ل ) ( ، وُ

 َرٍ الاطخيخاحاث ممخاشة حدا ولاًىحد بها اي اهدساٖ ٟبحر ًرٟس واجذ بىدُجت ممخاشة حدا .

 جٜىم  ُىد جدلُل الىخاثج بالؼ٢لحن اُلاٍ وحدها ان َىال٣ ازجبان ٟبحر ومازس حدا في ُٛمت الِىاثد الظ١ىُت

ب  س الخدماث مثل االإاء وال١هسباء واالإظدؼُ٘اث وبُٜت االإساٗٝ ، خُث اهه ٠لما ٠ان االإجز٤ ٛسٍ به بُاهاث جىٗ

را جىاطب هسدي.  منهم ٗان ُىاثدة الظ١ىُت ج٢ىن ُالُت ، وَ

 الخاجمت والىخائج

 ز في اجساذ الخـى٤ ُلي هخاثج الخيبىء بُٜمت الِىاثد الظ١ىُت االإظخٜبلُت مما ٌظاُد مخسري الٜسا

 الٜسازاث االإالُت واالإىاشهاث الاًسادًت بالمخلُت.

 .سة ٠اها مً الِىامل الأٟثر جإزحرًا ُلى الِىاثد الظ١ىُت س االإاء وال١هسباء والخدماث االإخىٗ  جىٗ

  ُدم الجدوي مً مىذ جـادًٝ البىاء في االإىاهٝ التي لِع بها زدماث،لان الخيبىء بالِىاثد الظ١ىُت ٗيها

 اضر في الاًساداث.اًهس كِٙ و 

 .ت س ٛسازاتهم ُلي اطع ُلمُت مىزىٛ ٜىم بخوىٍ  ٠ل ذل٣ ٌظاُد مخسري الٜساز وٍ

 الخىضياث 

 .ذ  دمج بُاهاث شمىُت لخُُٜم حٔحر الِىاثد الظ١ىُت بمسوز الىٛ

 .ججسبت هماذج هجُىت ججمّ بحن شجسة الٜساز والؼب٢اث الِـبُت 

 ُت الخِمُم.جوبُٝ الىمىذج ُلى مىاهٝ ؤزسي للخدٜٝ مً ٛابل 
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